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C O N T E X T E

• Informatique affective : Etude et développement de 
systèmes ayant les capacités de reconnaître, d'exprimer, de 
synthétiser et modéliser les émotions humaines. 

• Notre approche 

• Plateforme d’entrainement aux entretiens pour les 
demandeurs d’emploi 

• Rapport de performance et analyse des traits de personnalité 
et des émotions du candidat
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Q U E L Q U E S  C H I F F R E S
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T E C H N O L O G I E S



https://github.com/maelfabien/Multimodal-Emotion-Recognition

U N  P R O J E T   
O P E N - S O U R C E

https://github.com/maelfabien/Multimodal-Emotion-Recognition


R É S U LTAT S  

53%

Texte Audio

75%

Video

65%



T E X T E

• Identifier des traits de personnalité (Big5) à partir de 
réponses à des questions spécifiques 

• Natural Language Processing :  

• Pré-Traitement  

• Embedding 

• Classification
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T E X T E

• Difficultés: 

• Très nombreuses options de pré-traitement des données 
textuelles 

• Corpus d’entrainement de relativement petite taille, en anglais



H I S T O R I Q U E  
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A U D I O

• Idée: identifier des émotions dans la voix. 

• Méthode: 

• Extraction et discrétisation du signal audio 

• Pré-traitement du signal 

• Classification des émotions 

• Modèle:  

• Variable: Spectrogram 

• Classifieur: CNN+LSTM
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A U D I O

• Difficultés: 

• Spectrogramme le plus « propre » possible 

• Architecture la plus performante 

• Solutions:  

• Suppression des fréquences > 4k Hz 

• Augmentation des données d’apprentissage 

• Distinction de genre



H I S T O R I Q U E  
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V I D E O

• Identifier des émotions à partir d’une vidéo 

• Traitement de l’image : 
• Pré-Traitement de l’image : Identification, extraction du 

visage 

• Filtres manuels + SVM 

• CNN, XCeption





V I D E O

• Identifier des émotions à partir d’une vidéo 

• Traitement de l’image : 
• Pré-Traitement de l’image : Identification, extraction du 

visage 

• Filtres manuels + SVM 

• CNN, XCeption



Happy : 0.385

Fear : 0.013
Disgust : 0.085

…

Video Input

Face Extraction

Pipeline : HoG & XCeption



V I D E O

• Difficultés: 

• Label des données d’entrainement 
• Passage à l’échelle (images/secondes) 

• Solutions:  
• Data Augmentation 
• Early Stopping 
• Réduction du « Learning Rate » sur plateau 
• L2-Regularization 
• Class Weight
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V I D E O

• Difficultés: 

• Label des données d’entrainement 
• Passage à l’échelle (images/secondes) 

• Solutions:  
• Data Augmentation 
• Early Stopping 
• Réduction du « Learning Rate » sur plateau 
• L2-Regularization 
• Class Weight



H I S T O R I Q U E  

49%

Filtres & SVM CNN

59%

XCeption

65%







P E R S P E C T I V E S

F I L  R O U G E

x



A M É L I O R AT I O N S

• Déploiement de la Web App en ligne 

• Meilleure visualisation avec D3.js 

• Mise en place de bases de données SQL pour les 
scores des candidats 

• Fluidifier l’app Flask
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D O N N É E S

• Entrainement des modèles à partir d’Open Data : 

• Texte : Pennebaker and King daily essays (1999) 

• Audio : The Ryerson Audio-Visual Database of 
Emotional Speech and Song (RAVDESS) 

• Video : Facial Emotion Recognition 2013, Kaggle
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